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IntellgenCIa ArtIfICIal “Nuevos tiempos”

Duba| Just Appointed a “State Minister for
Artificial Intelligence” \ &

UAE: First minister of artificial
intelligence don land
D 19 October 2017 f v © [ <« Share

The UAE now has a minister of
Artificial Intelligence . o
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ArcGIS y SAP HANA “Nuevos tiempos”
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gconnected thinking

Chief Artificial ‘
Intelligence Officer, USA

San Francisco, CA, November 28-30, 2017

AGENDA INFORMATION BOOK NOW- EARLY BIRD ENDING OCT 27TH

CO-LOCATED WITH CHIEF DATA SCIENTIST, USA




GIS ;Quées?

z 0 N 5 - ]
— UeEOUI'U ’ £ 2
Ahorik 0 C
=101 U - ’ - - D UE [ ’ U
-
¥ !
1 ———
= e R |
g x B U P <
- -(J-. - - - l A
~p . . e *“L"sw—-—_ » 150 .
- = = R “--o.NT‘: > I[ :
: AR e = SR, . c
= . - el 2 2 — g e - ¢ 2
= = x Ul - -t = === = L
- - < ,,‘" e & e o = by -
- A - ; s = =
- » - — . S
3 - ‘o_ - — ——
» - - o~

'." - ' < B . - ’ !
RSty GV MRGROT L NG NP St S ppanin AR P - =

v Almacenamiento v’ Analisis v Modelizacion v" Visuvalizacion




GIS Uso tradicional

Determinacion precisa
de “puntos de interés”

Localizacion de Clientes

—
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Resolver problemas

Diseno y visualizacion
de limites

de rutas
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GIS | Uso para analisis espacial ...

Correlacion de eventos Acciones en tiempo real Prevencion de desastres

-

rocesos de Big Data
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Esri | ;Quién es?

Esri, ademas de
plataforma, desarrolla las
soluciones mas potentes
del mundo en cartografiay
analisis espacial.

“Los mapas enriquecidos de Esri son el arma secreta detras
del éxito de las marcas mas exitosas actualmente.”
— Fast Company

v’ Presencia en 67 paises

v Mas de 100 oficinas
v’ Cada afio, utilizan nuestra tecnologia:
v 350.000 organizaciones
v 20.000 ciudades
v/ 7.000 universidades
v’ Cada dia:
v Mas de 142.000 personas ven nuestros story
maps
v Nuestros Clientes crean 15.000 nuevos mapas
con ArcGIS
v’ Invertimos el 30 % de los beneficios anules en I+D

esri




LA PLATAFORMA DE ESRI ArcGIS unaPlataforma completa

Un sistema para gestionar y aplicar informacion geografica

Apps
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Desktop

Basado en servicios

Desplegable On-Premises
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The science of where Framework

System of
Engagement

. Usando el poder de la localizacién para

System of — :

Insight




ARCGIS cadenade valor del dato

Analisis

- -Visualizacién
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Datos en
tiempo real A
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Contenido ArcGIS  Parte fundamental de la Plataforma

Miles de Mapas y bases de datos para usarse desde la plataforma de Esri

INCRY

Basemaps soils
TOpO Maps Addressing

Sentinel Earthquakes | ra| IIC Rainfall
ainfa
Geology Vegetation Roads

Imagery LandCover Scien
Stream

Specie Plan
cuen Landsat P NAIP- B

. Lifest
Water oo Biolgy El€vation pg

Demographics Protected Areas

Agriculture
Ecology

Distribution
Hazards Climate DlgltaIGlobe FIOOdeainS
W h Historical Landscape () o
eather : Maps S Stream Forecasts
Population

Boundaries <y

Sea Temperature W|Idf|reS Railroads

Millions of Maps and Layers
Shared by Users
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LA PLATAFORMA ESRI EXTENSIONES Focalizdindonos en la integracion de plataformas

Analitica Espacial

Analitica 3D

| Analitica Geoestadistica
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Analitica de redes



Esriy SAP | Dos lideres
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ArcGIS Y SAP HANA nNuevas capacidades

v’ Obtén datos de ArcGIS en SAP HANA

v' Muestra datos de SAP HANA en los mapas de ArcGIS

v' Combina contenidos de ArcGIS y SAP HANA

v' Comparte tus datos de SAP HANA en mapas de ArcGIS

v' Combina insights desde las librerias demogrdficas de ArcGIS

v' Crea mapas 3D desde ArcGIS en SAP HANA

SAP HANA & Esri

Harness the Power of Location

through ArcGIS with SAP HANA

v' Analitica avanzada desde HANA en ArcGIS



CASO DE USO  Deep learning con imagenes  Piscinas

s € oS

WAL e )

e B N ldd




CASO DE USO  Deep learning conimagenes = Piscinas

El camino hacia el
agua no e
registrada

Del satélite al contador:
Optimizando la deteccion del
fraude

La eficiencia es la clave para la rentabilidad de
un negocio. Y, para una empresa de agua, la
eficiencia se mide en cuanta agua se pierde por »
cada litro que llega a los hogares, a las

industrias y a las empresas.



CASO DE USO Deep Iearm con imagenes  Piscinas ol

El camino hacia el agua
no registrada
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Poblacion y poder
adquisitivo

Para empezar nuestra investigacion,
podemos preguntarnos dénde vive la
gente. La informacion demografica
puede darnos alguna pista: La clase
social o el poder adquisitivo ofrecen
perfiles de poblacién que pueden

indicarnos zonas donde el fraude en el :

suministro de agua es mas probable.

#% LEYENDA

% de Hogares con
ingresos mensuales
inferiores a 1389€
Census Section

B >58%al 100%
> 49% al 58%
> 43% al 49%
> 3B8% al 43%
> 32% al 38%
> 26% al 32%
0% al 26%

Sin datos

#+ LEYENDA
; e ~ Poder adquisitivo per
 cpta
.ff.\r ~ Autonomous
- Community
EUR 23,000 -
37,000

EUR 19,000 -
23,000

EUR 15,000 -
19,000

EUR 11,000 -
15,000

EUR 7,000 -
11,000

EUR 3,000 - 7,000
EUR 0 - 3,000
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CASO DE USO Deep learning con imagenes Piscinas

Por ello, vamos a utilizar imagenes
aéreas para identificar piscinas. Las
piscinas exigen un gran consumo de
agua y suelen encontrarse en viviendas
de lujo, usualmente en urbanizaciones o
colonias laberinticas. Suelen ser
segundas residencias, por lo que sus
duefios s6lo las ocuparan en los meses
de estio, lo que dificulta la inspeccién y el
seguimiento del consumo.

En nuestro caso hemos usado la
ortofotografia PNOA del Puerto de Santa
Maria, un dataset publico que puede
descargarse gratuitamente de la web del
CNIG. No obstante, muchos otros
proveedores como Airbus son capaces
de aportar imagenes de satélite
capturadas en épocas concretas; estas
imagenes poseen caracteristicas
espectrales que las hacen muy utiles
para procesos de detgc:ién remota._
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Paso 1: Ortofoto Aérea
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Paso 3: Toma de muestras
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CASO DE USO

Extraccion de piscinas

Una vez generadas las clases en la
imagen, podemas convertirlas a vectores
y filtrar s6lo por la clase que nos
interese, las piscinas.

En este mapa hemos afiadido las piscinas
que provienen de Catastro. Observamos
que algunas piscinas que aparecen en la
imagen no estan registradas en Catastro.
Esto puede ser porque la informacién de
Catastro no esté tan actualizada como la
imagen aérea, aunque lo mas probable
es encontrar propietarios que no
solicitan la licencia de obray, por tanto,
su piscina no queda registrada en la
base de datos catastral.
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Deep learning con imagenes

Piscinas




CASO DE USO  Deep learning con imagenes  Piscinas
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1. Piscinas 2. Extraction de imagenes 3. Delimitar | 4. Entrenar el modelo
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iscinas
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Piscinas visibles en el mapa

Distribucion del volumen estimado
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CASO DE USO Deep learning conimagenes = Deteccidn de granjas ilegales
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MEDIR Y CONTAR | cCuantificar las reservas de petréleo observando las sombras de los depdsitos

Algoritmos de gestion de sombras en imagenes, monitorizan los depositos y estiman el volumen total de petroleo

|A para estimar el volumen total de
petroleo
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